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Abstrak  

Pengaruh gaya hidup masyarakat era modern dalam mengakses informasi lebih banyak dilakukan 

membaca secara online daripada membaca di media cetak. Akibatnya, setiap hari jumlah dokumen 

teks khususnya dokumen berita online di internet semakin meningkat dan sulit dalam memperoleh 

informasi berita yang diinginkan dengan cepat. sehingga diperlukan sebuah teknik pengelompokkan 

dokumen yang dapat mengelompokkan dokumen berita ke dalam kategori yang telah ditentukan. 

Teknik ini adalah klasifikasi dokumen. Salah satu metode klasifikasi yang baik dan populer adalah 

naïve bayes atau lebih dikenal naïve bayes classifer (NBC). Metode probabilistik  naïve bayes classifer 

memiliki kelebihan keserhanaan dalam komputasinya. Penelitian ini mengkaji kinerja NBC untuk 

kategorisasi teks dokumen berita berbahasa Indonesia. Penelitian ini menggunakan data sebanyak  270 

set data. Hasil penelitian yang dihitung menggunakan tabel matriks confusion (confusion matrix) 

menunjukkan tingkat akurasi maksimal dicapai 97%. Menggunakan pemrograman Java, program 

klasifikasi dengan Naïve Bayes Classifer berhasil membuktikan bahwa algoritma ini mampu 

mengelompokkan dokumen ke dalam kategori yang telah ditentukan. 

 

Kata kunci : Naïve Bayes Classifer, klasifikasi, pemrograman java, confusion matrix. 

 

PENDAHULUAN   

 

Perkembangan teknologi informasi yang semakin pesat, hal ini tentunya sangat berpengaruh 

pada perkembangan internet (Ahluwalia, 2020), (Windane & Lathifah, 2021). Data 

menunjukkan lebih dari tiga miliar masyarakat seluruh dunia sudah menggunakan internet 

dan bertambah 5% untuk setiap tahunnya (Bhara & Syahida, 2019), (Sari et al., 2020). Hal ini 

juga berpengaruh terhadap meningkatnya kebutuhan masyarakat umum akan suatu informasi 

yang cepat dan mudah diakses sehingga juga berdampak pada meningkatnya pembaca 

dokumen berita secara online melalui internet (Ramadona et al., 2021), (Agustina & Isnaini, 

2020).  

Kebutuhan masyarakat umum akan suatu informasi yang cepat tidak lepas dari pengaruh gaya 

hidup masyarakat di era modern yang lebih cenderung membaca berita secara online daripada 

media cetak (Suaidah, 2021), (Suryani & Ardian, 2020). Sehingga penumpukan data dan 

aliran informasi seperti dokumen teks meningkat setiap harinya (Anestiviya et al., 2021), 

(Rahmawati & Nani, 2021). Selain itu juga berdampak pada sulitnya memperoleh informasi 

berita yang diinginkan dengan cepat (Aldino et al., 2021), (Rani, 2016). Oleh sebab itu 

diperlukan solusi manajemen data yang dikombinasikan dengan teknik pengelompokan 

dokumen yang dapat mengelompokan dokumen berita berdasarkan kesamaan topik 

bahasannya (Setiawan et al., 2020), (Ramadhanu & Priandika, 2021a). Metode 

pengelompokan dokumen tersebut dinamakan klasifikasi dokumen (Fikri et al., 2020), 

(Hendrastuty et al., 2021).  

Klasifikasi dokumen berita merupakan proses mengelompokan dokumen berita ke dalam 

kategori-kategori berita yang telah ditentukan (Nurdin et al., 2020), (Primadewi, 2021). 
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Frekuensi kata yang muncul di dalam dokumen tersebut menjadi acuan dasar yang akan 

digunakan untuk menentukan kategori berita yang sesuai (Febriza & Adrian, 2021), (Febriza 

et al., 2021). Salah satu algoritma klasifikasi yang populer adalah Naïve Bayes atau lebih 

dikenal Naïve Bayes Classifer (NBC) yang dapat digunakan untuk memprediksi probabilitas 

keanggotaan suatu class (Giovani et al., 2020). Naïve Bayes Classifier memiliki kemampuan 

serupa dengan decision tree dan neural network (Wibisono et al., 2020). Metode ini memiliki 

kelebihan pada tingkat akurasi dan kecepatan yang tinggi saat diaplikasikan ke dalam  data 

yang besar (Putri, 2020), (Gandhi et al., 2021). Dengan klasifikasi dokumen, dokumen 

dikelompokokkan sesuai dengan kategorinya sehingga proses manajemen data dan proses 

pengklasifikasian dokumen berita dapat dilakukan lebih cepat (Neneng, Puspaningrum, et al., 

2021), (Ariyanti & Iswardani, 2020).  

Penelitian ini bertujuan melakukan klasifikasi dokumen berita yang diambil secara online 

melalui situs penyedia berita online menggunakan metode Naïve Bayes (Neneng, Putri, et al., 

2021), (Yuliana et al., 2021). Berdasarkan pemaparan yang telah diuraikan sebelumnya, 

penulis tertarik  melakukan penelitian yang berjudul “Text Classfication with Naïve Bayes”. 
 

KAJIAN PUSTAKA   

Konsep Klasifikasi 

Klasifikasi dapat didefinisikan sebagai suatu pekerjaan yang melakukan pelatihan atau 

pembelajaran terhadap fungsi target f yang memetakan setiap vektor (set fitur) x ke dalam satu 

dari sejumlah label kelas y yang tersedia (Nabila, Isnain, Permata, et al., 2021), (Nabila, 

Isnain, & Permata, 2021). Pekerjaan pelatihan tersebut akan menghasilkan suatu model yang 

kemudian disimpan sebagai memori (Alita, 2021), (Sarasvananda et al., 2021). Model 

klasifikator yang telah dibangun kemudian digunakan untuk memprediksi label kelas pada 

data yang baru yang belum diketahui (dianggap belum diketahui) label kelasnya. Sistem ini 

juga disebut dengan pembelajaran terbimbing atau supervised learning (Styawati et al., 2020), 

(Alim et al., 2020). Proses klasifikasi meliputi dua langkah proses yaitu induksi dan deduksi. 

Induksi merupakan tahap membangun model klasifikasi dari data latih yang diberikan, disebut 

juga proses pelatihan, sedangkan deduksi merupakan suatu langkah untuk menerapkan model 

tersebut pada data uji sehingga data uji dapat diketahui kelas yang sesungguhnya atau disebut 

juga proses prediksi (Alim et al., 2020), (Nabila, Rahman Isnain, & Abidin, 2021). 

Naive Bayes Classifier 

Metode yang digunakan untuk pengklasifikasian statistik yang dapat digunakan untuk 

memprediksi probabilitas keanggotaan suatu class (Alita et al., 2021), (Gunawan & Fernando, 

2021). NBC dimulai dengan menghitung probability P(D=dj | C=cj) yaitu probability 

kategori dokumen (dj) di dalam kelas (cj). Proses klasifikasi akan menghasilkan label kategori 

yang paling tinggi nilai probability (Dmap)  dengan tiap-tiap kata  w1, w2, w3,....., wn (kata 

pertama, kata kedua, kata ketiga,....., kata ke-n). Selanjutnya proses klasifikasi teks mencari 

nilai maksimum dari kategori teks (Gunawan D, 2020). 

Data Mining 

Data mining dapat dikatakan sebagai pembelajaran berbasis induksi (induction-based-

learning) atau proses membentuk konsep dengan mengobservasi contoh-contoh spesifik dari 

konsep yang akan dipelajari (Rahmanto, 2021), (Isnain et al., 2021). Knowledge Discovery in 
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Databases (KDD) adalah penerapan metode saintifik pada data mining. Sehingga dapat 

dikatakan bahwa data mining merupakan satu langkah dari proses KDD (Mittal & Patidar, 

2019), (Rauf & Prastowo, 2021). 

Teks Mining 

Teks mining  dapat digolongkan sebagai teknik dari data mining yang cocok untuk 

menemukan pengetahuan dan informasi dari data tekstual dan data multimedia yang tidak 

terstruktur dan seringkali kurang formal (Reza & Putra, 2021), (Rusliyawati et al., 2021). Teks 

mining dapat dikatakan sebagai suatu kegiatan menambang teks yang memiliki keterkaitan di 

dalam suatu dokumen yang tujuannya untuk menemukan kata yang mewakili isi dari dokumen 

(Ardian & Fernando, 2020), (Damayanti et al., 2021). 

Metode Hold-Out  

Dalam proses klasifikasi, kumpulan data yang dikumpulkan selanjutnya akan digunakan 

sebagai set data latih dan sebagai set data uji (Sulistiani et al., 2019), (Styawati et al., 2021). 

Terdapat beberapa metode pembagian data yang dapat dipakai, salah satu metode pembagian 

data latih dan data uji adalah metode Hold-Out (Ramadhanu & Priandika, 2021b), (Nurkholis 

& Susanto, 2020). 

 

METODE   

Metode Pengumpulan Data 

Rancangan dan Arsitektur 

 
Gambar 1 Rancangan Arsitektur 

 

HASIL DAN PEMBAHASAN  

Pengumpulan Dokumen  

Tahapan penelitian yang pertama adalah pengumpulan dokumen berita yang akan digunakan 

sebagai korpus. Dokumen berita yang digunakan didapat dari situs penyedia berita detik.com 
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dan kompas.com sebanyak 240 dokumen berita dan  20 dokumen berita didapat dari penyedia 

berita okezone.com. Dokumen berita dibagi menjadi 4 kategori berita (ekonomi, lifestyle, 

olahraga, politik)  yang masing-masing kategori diambil sebanyak 30 data berita pada situs 

detik.com dan kompas.com serta 5 data berita pada situs okezone. Dokumen tersebut akan 

digunakan sebagai data latih dan data uji pada tahap selanjutnya. 
 

Pembagian Data 

Skema pembagian data latih yang pertama adalah sebesar 70% sebagai data latih dan 30% 

sebagai data uji. Skema pembagian data latih yang kedua adalah sebesar 80% sebagai data 

latih dan 20% sebagai data uji. Lalu Skema pembagian data latih yang ketiga adalah sebesar 

90% dokumen berita akan digunakan sebagai data latih dan 10% dokumen akan digunakan 

sebagai data uji. 
 

Pengujian Sistem  

Setelah melakukan pengujian diatas, berdasarkan hasil pengujian tersebut dapat disimpulkan 

bahwa metode fisher yates dapat berjalan dengan baik untuk mengacak soal dan berdasarkan 

hasil kuisioner yang dilakukan pada tiap veriabel aplikasi game tebak gambar senjata 

tradisional termasuk kedalam kategori “Baik”. 

Text Preprocessing 

Tujuan utama dari tahapan ini adalah untuk mempersiapkan dokumen sesuai dengan 

kebutuhan sistem untuk diproses pada tahapan-tahapan selanjutnya. 

Fase Training 

Proses klasifikasi membutuhkan proses pembelajaran dalam membentuk model yang akan 

digunakan sebagai memori. Pada tahap ini proses training data menggunakan openCSV 

sebagai library pada program yang berfungsi untuk memudahkan pembuatan program dan 

ekstraksi fitur sebelum disimpan ke dalam basis data. Keseluruhan frekuensi fitur hasil 

training data disimpan dalam format CSV untuk digunakan pada tahap selanjutnya. Proses 

pembelajaran (fase training) menggunakan skema pembagian data yang telah diuraikan 

sebelumnya akan mempengaruhi jumlah kemunculan fitur yang didapat. Hal ini dikarenakan, 

perbedaan skema pembagian data pada fase training lebih menitikberatkan pada persentase 

pembagian data latih. 

Fase Testing 

Proses klasifikasi dokumen membutuhkan pembelajaran atau disebut dengan fase training 

untuk dijadikan memori selanjutnya proses pengujian model untuk mengukur akurasi dari 

model yang dibangun. Tahap awal pada proses ini adalah mengambil fitur yang diperoleh pada 

fase training. 

Hasil Klasifikasi 

Pada fase testing dilakukan pengujian terhadap seluruh data uji berdasarkan skema pembagian 

data pertama sampai dengan skema ketiga menggunakan data uji yang diperoleh pada situs 
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yang sama dengan data latih yang digunakan yaitu detik.com dan kompas.com. Selanjutya 

pengujian akan dilakukan menggunakan data uji baru yang diperoleh dari situs okezone.com.  

Data uji yang dikumpulkan pada situs okezone.com berjumlah 20 dokumen berita yang terdiri 

dari 4 kategori (ekonomi, lifestyle, olahraga, politik). 

Evaluasi  

Pada tahap ini dapat diketahui apakah model yang dibangun sudah benar untuk digunakan 

memprediksi data uji atau tidak dengan memperhatikan tingkat akurasi yang diperoleh saat 

pengujian. 

 

SIMPULAN DAN SARAN   

Rancangan untuk klasifikasi teks berita menggunakan Metode Naive Bayes Classifier (NBC) 

mampu mengkategorikan dokumen berita berbahasa indonesia ke dalam kategori yang telah 

ditentukan. Dengan tahapan-tahapan yang dimulai dari pengumpulan data berita yang akan 

dijadikan sebagai data latih (training) dan data uji (testing), pembagian data yang akan 

digunakan pada fase training dan fase testing, dilanjutkan proses text preprocessing yang 

meliputi tahap tokenizing, case folding dan stop-word untuk mempersiapkan dokumen. Pada 

tahap pattern discovery terdapat fase training untuk membentuk model pembelajaran dan fase 

testing untuk pengujian model serta untuk mendapatkan hasil klasifikasi dari dokumen uji. 

Berdasarkan serangkaian tahap pengujian yang telah diuraikan sebelumnya, penentuan fitur 

dari hasil fase training, pemilihan konten berita, panjang berita dan perbandingan jumlah data 

latih dan data uji yang digunakan merupakan faktor yang mempengaruhi tingkat akurasi yang 

dihasilkan. Penelitian ini menunjukkan bahwa metode Naive Bayes Classifer terbukti mampu 

melakukan klasifikasi dokumen berita dengan akurasi klasifikasi dokumen mencapai 97% 

pada data uji detik.com menggunakan skema pembagian data 70%-30% dan tingkat akurasi 

mencapai 100% pada data uji kompas menggunakan skema pembagian data 80%-20% dan 

90%-10%. Pada pengujian menggunakan data uji yang diperoleh dari situs berita okezone.com 

juga menujukkan hasil yang baik dengan tingkat akurasi mencapai 85%.  
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